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OBJETIVOS 
 
 

 Resolver problemas utilizando el paradigma de computación en paralelo de Apache 

Spark. 

 Manejar APIs en Spark en distintos lenguajes de programación. 

 Crear soluciones en Apache Spark que utilicen datos estructurados, métodos de 

aprendizaje automático y/o fuentes de datos de streaming. 

 Resolver algoritmos sobre grafos en Spark. 
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PROGRAMA DETALLADO  
 
 

 
 Fundamentos de Spark  

o Introducción: arquitectura y organización 

o Datos en Spark: Resilient Distributed Datasets (RDDs) 

o Flujo de un programa Spark 

o Entrada y salida de datos 

o Transformaciones 

o Persistencia 

o Acciones 

o Variables compartidas: broadcast y acumuladores 

 Spark SQL 

o Introducción a DataFrames 

o Fuentes de datos: Hive, JDBC/ODBC, Parquet, etc. 

o API de DataFrames 

 Lenguajes y APIs en Spark  

o APIs ofrecidas por Spark: Scala, Java, Python, R 

o SparkR: paralelización de data frames de R 

o Dataset, API unificada, SparkSession (Spark 2.0) 

 Procesamiento de grafos vía Spark 

o Operadores sobre grafos 

o Librerías clásicas: GraphX 

o Algoritmos de grafos 

o Nuevas librerías 

 MLlib  

o Aprendizaje supervisado:  clasificación y regresión 

o Aprendizaje no supervisado 

o Creación de pipelines de aprendizaje automático 

o Contrastes de hipótesis 

o Sistemas de recomendación (ALS) 

o Reglas asociativas 

 Streaming en Spark 

o Spark Streaming clásico: Discretized Streams (DStreams) 

o Entrada y salida 

o Operaciones con DStreams 

o Mantenimiento de estado. Ventanas 

o Tolerancia a fallos. Checkpoints. Ajustes 

o Streaming estructurado 
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MÉTODOS DOCENTES  
 
 

 
 Lección magistral 
• Resolución de problemas 
• Prácticas de laboratorio 
• Estudio de casos 
 

 
 
 
 

MÉTODOS DE EVALUACIÓN  
 
 

 Asistencia a clase: 10% 
 Evaluación continua: 40% 
 Examen final: 50% 
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